
COMPRENDER EL PROBLEMA ANTES DE MIRAR LOS DATOS

CUIDAR LA CALIDAD 

ELEGIR EL MODELO ADECUADO 

DECÁLOGO DEL 
CIENTÍFICO DE DATOS
10 PRINCIPIOS CLAVE PARA 
EXTRAER EL MÁXIMO VALOR DE 
LOS DATOS DE FORMA EFICIENTE, 
ÉTICA Y RIGUROSA

Define el proyecto a través de un framing sólido que evite errores posteriores

Limpia los datos utilizando técnicas de análisis exploratorio de datos y métricas de calidad

La decisión debe equilibrar rendimiento, interpretabilidad, costes y restricciones operativas

Tareas clave:

Preguntas iniciales:

¿Cuál es el 
contexto?

Dialogar con los 
responsables del 

proyecto

Investigar 
bibliografía externa 

relevante 

Concretar la propuesta 
de valor y el impacto 

esperado

Definir las fuentes 
y colecciones de 

datos

¿Cuáles son los 
objetivos?

¿Qué restricciones 
tenemos?

Aclarar los 
modelos a utilizar

Fijar las simulaciones y 
test a realizar

Detallar los indicadores 
de impacto

Conceptualización o framing de un proyecto de ciencia de datos

Análisis de distribución y 
dispersión de las variables

Análisis de valores nulos y 
formatos de datos

Comprobación de 
integridad y consistencia

interna

ANÁLISIS EXPLORATORIO 
DE DATOS (EDA)

DATOS BRUTOS CONCLUSIONES

ANÁLISIS 
DESCRIPTIVO

AJUSTE DE 
TIPOS DE 

VARIABLES

DETECCIÓN Y 
TRATAMIENTO 

DE DATOS 
AUSENTES

IDENTIFICACIÓN 
DE DATOS 
ATÍPICOS

CORRELACIÓN DE 
VARIABLES

A

BC

Cuadernos 
interactivos 
(Notebooks)

Gestión de 
experimentos 
y seguimiento 
de versiones de 
modelos

Pipelines 
de datos 

declarativos

MLOps

Tipo de tarea Objetivo Ejemplos Modelos habituales

Clasificación Asignar observaciones 
a una o varias clases 
discretas

Detección de fraude, 
clasificación de imágenes, 
categorización de productos

Regresión logísitca, árboles 
de decisión, random forest, 
XGBoost, SVM, Naive Bayes, 
redes neuronales

Regresión Predecir una variable 
numérica contínua

Predicción de precios, 
temperaturas, demanda, 
consumo energético, duración 
de llamadas

Regresión lineal, árboles 
de decisión para regresión, 
modelos de ensemble como 
Random Forest o Gradient 
Boosting, redes neuronales de 
regresión

Clustering o agrupación 
(segmentación no 
supervisada)

Agrupar elementos 
similares sin etiquetas 
previas

Segmentación de 
clientes, agrupación 
por comportamiento o 
características comunes.

K-means, DBSCAN, HDBSCAN, 
agrupamiento jerárquico

Detección de anomalías Identificar valores atípicos 
o comportamientos 
anómalos

Detección de fraude, fallos en 
los sensores, comportamientos 
inusuales en red

Isolation Forest, autoencoders, 
SVM para una clase, modelos 
probabilísticos

Ranking y recomendación Ordenar elementos en 
función de una relevancia 
o preferencia estimada

Motores de recomendación, 
rankings en motores de 
búsqueda

Factorización de matrices, 
modelos colaborativos, 
modelos basados en 
contenidos, enfoques híbridos

Series temporales Anticipar valores futuros 
a partir de observaciones 
pasadas

Predicción de demanda 
energética, precios bursátiles, 
visitas a un sitio web

ARIMA, SARIMA, Prophet, 
LSTM, RNN, modelos basados 
en árboles con ingeniería 
temporal (como XGBoost)

Tipo de tarea Objetivo Ejemplos

Clasificación Precisión, Recall, F1 Score, ROC-AUC Elegir según balance y coste de error

Regresión MAE, RMSE, R2 MAE es fácil de interpretar, RMSE penaliza 
más errores grandes

Clustering o agrupación Silhoutte Score, DB Index, ARI Comparar estructura interna o contra 
etiquetas reales

Detección de anomalías Precisión, Recall, ROC-AUC Minimizar falsos negativos; eventos poco 
frecuentes

Ranking y recomendación MAP@K, NDCG, Precision@K, Hit Rate Evaluar calidad en los primeros resultados: 
combinar métricas offline y test A/B en 
producción

Series temporales MAE, RMSE, MAPE Considerar estacionalidad y desfase temporal

CONOCER LOS DATOS EN PROFUNDIDAD 

DOCUMENTAR Y VERSIONAR

MEDIR CON SENTIDO

Analiza su origen, trazabilidad y posibles sesgos a través de una auditoría inicial, que incluya:

Facilita la reproducibilidad usando herramientas y metodologías como:

Usa validación cruzada, control del data drift y separación rigurosa de datos de 
entrenamiento, validación y test
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VISUALIZAR PARA COMUNICAR 

MANTENERSE ACTUALIZADO (Y CRÍTICO)

El Storytelling con datos y diseño claro es crítico para conectar con audiencias diversas.

Combina aprendizaje continuo con un criterio selectivo, aprovechando plataformas de 
aprendizaje, comunidades y librerías
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Ensaya la 
visualización 
como una 
historia 
visual (“data 
storytelling”).

Selecciona 
el tipo de 
visualización 
más adecuado 
según el 
objetivo.

Utiliza principios 
de diseño 
visual claros y 
efectivos.

Adapta el 
lenguaje visual 
al público 
objetivo.

Usa la 
visualización 
como 
herramienta 
de análisis 
y no solo de 
comunicación.
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JUGAR EN EQUIPO

SER ÉTICO

La ciencia de datos exige la colaboración de diversos perfiles

Es necesario garantizar el cumplimiento normativo y realizar tareas como:
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Ingenieros y 
analistas de 

datos

Expertos del 
dominio

Responsables 
de negocio
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¿QUIERES PROFUNDIZAR EN ESTOS PRINCIPIOS? 
Lee el decálogo completo aquí
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Evaluar 
sesgos

Proteger la 
privacidad

Garantizar la 
explicabilidad

Anticipar usos 
indebidos
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Buenas prácticas para la visualización de datos

Towards Data Science KD nuggets TensorFlow

Hugging Face Reddit Data Science Not So Standard Deviations

https://datos.gob.es/es/documentacion/guia-practica-de-introduccion-al-analisis-exploratorio-de-datos-en-python
https://datos.gob.es/es/documentacion/guia-practica-para-la-mejora-de-la-calidad-de-datos-abiertos
https://towardsdatascience.com/
https://www.kdnuggets.com/
https://datos.gob.es/es/conocimiento/decalogo-del-cientifico-de-datos
https://towardsdatascience.com/
https://www.kdnuggets.com/
https://www.tensorflow.org/?hl=es
https://huggingface.co/
https://www.reddit.com/r/datascience/
https://nssdeviations.com/
https://huggingface.co/
https://www.reddit.com/r/datascience/
https://nssdeviations.com/

