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DECALOGO DEL
CIENTIFICO DE DATOS

10 PRINCIPIOS CLAVE PARA
EXTRAER EL MAXIMO VALOR DE
LOS DATOS DE FORMA EFICIENTE,
ETICA Y RIGUROSA

COMPRENDER EL PROBLEMA ANTES DE MIRAR LOS DATOS

Define el proyecto a través de un framing sélido que evite errores posteriores

Conceptualizacion o framing de un proyecto de ciencia de datos

Preguntas iniciales:

O

¢ Qué restricciones
tenemos?

Y

:.Cual es el
contexto?

¢Cuales son los
objetivos?

Tareas clave:
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Dialogar con los Investigar Concretar la propuesta Definir las fuentes
responsables del bibliografia externa de valor y el impacto y colecciones de
proyecto relevante esperado datos

SE

Aclarar los
modelos a utilizar

™M (v

Fijar las simulaciones y Detallar los indicadores

test a realizar

Analiza su origen, trazabilidad y posibles sesgos a través de una auditoria inicial, que incluya:
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Comprobacion de
integridad y consistencia
interna

CONOCER LOS DATOS EN PROFUNDIDAD

CUIDAR LA CALIDAD

de impacto

Analisis de distribucion y

dispersion de las variables

Analisis de valores nulos y
formatos de datos

Limpia los datos utilizando técnicas de anadlisis exploratorio de datos y métricas de calidad

DATOS BRUTOS

CONCLUSIONES

ANALISIS EXPLORATORIO
DE DATOS (EDA)
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ANALISIS AJUSTE DE DETECCION Y IDENTIFICACION il eel2>{=WNei[e]\In]=
DESCRIPTIVO TIPOS DE TRATAMIENTO DE DATOS VARIABLES
VARIABLES DE DATOS ATiPICOS
AUSENTES

Facilita la reproducibilidad usando herramientas y metodologias como:

I Cuadernos
interactivos

DOCUMENTAR Y VERSIONAR

Pipelines
de datos

(Notebooks) %—D declarativos
I Gestion de MLOps I
experimentos

y seguimiento
de versiones de
modelos

Tipo de tarea
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ELEGIR EL MODELO ADECUADO

Ejemplos

La decision debe equilibrar rendimiento, interpretabilidad, costes y restricciones operativas

Modelos habituales

0 Clasificacion

Asignar observaciones
a una o varias clases
discretas

Deteccion de fraude,
clasificacion de imagenes,
categorizacion de productos

Regresion logisitca, arboles
de decisidon, random forest,
XGBoost, SVM, Naive Bayes,
redes neuronales

Regresion
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Predecir una variable
numérica continua

Prediccion de precios,
temperaturas, demanda,
consumo energético, duracion
de [lamadas

Regresion lineal, arboles

de decision para regresion,
modelos de ensemble como
Random Forest o Gradient
Boosting, redes neuronales de
regresion

Clustering o agrupacion
(segmentacién no
supervisada)

Agrupar elementos
similares sin etiquetas
previas

Segmentacion de
clientes, agrupacion

por comportamiento o
caracteristicas comunes.

K-means, DBSCAN, HDBSCAN,
agrupamiento jerarquico

Deteccion de anomalias

Identificar valores atipicos
o comportamientos
anomalos

Deteccion de fraude, fallos en
los sensores, comportamientos
inusuales en red

Isolation Forest, autoencoders,
SVM para una clase, modelos
probabilisticos

Ranking y recomendacion

Ordenar elementos en
funcién de una relevancia
o preferencia estimada

Motores de recomendacion,
rankings en motores de
busqueda

Factorizacion de matrices,
modelos colaborativos,
modelos basados en
contenidos, enfoques hibridos

% Series temporales

Anticipar valores futuros
a partir de observaciones
pasadas

Prediccién de demanda
energética, precios bursatiles,
visitas a un sitio web

ARIMA, SARIMA, Prophet,
LSTM, RNN, modelos basados
en arboles con ingenieria
temporal (como XGBoost)

MEDIR CON SENTIDO
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Usa validacién cruzada, control del data drift y separaciéon rigurosa de datos de
entrenamiento, validaciéon y test

Tipo de tarea

E Clasificacion

Regresioén

% Clustering o agrupacion
Q Deteccion de anomalias

@b Ranking y recomendacion

% Series temporales

Objetivo

Precision, Recall, F1 Score, ROC-AUC

MAE, RMSE, R?

Silhoutte Score, DB Index, AR

Precision, Recall, ROC-AUC

MAP@K, NDCG, Precision@K, Hit Rate

MAE, RMSE, MAPE

Ejemplos

Elegir segun balance y coste de error

MAE es facil de interpretar, RMSE penaliza
mas errores grandes

Comparar estructura interna o contra
etiguetas reales

Minimizar falsos negativos; eventos poco

frecuentes

Evaluar calidad en los primeros resultados:

combinar métricas offline y test A/B en

produccion

Considerar estacionalidad y desfase temporal

VISUALIZAR PARA COMUNICAR

Buenas practicas para la visualizacion de datos

ORON ONSO

El Storytelling con datos y disefio claro es critico para conectar con audiencias diversas.

Ensaya la Selecciona Utiliza principios Usa la Adapta el
visualizacion el tipo de de diseno visualizacion lenguaje visual
como una visualizacion visual claros y como al publico
historia mas adecuado efectivos. herramienta objetivo.

visual (“data segun el de analisis

storytelling”). objetivo. Yy no solo de

Ingenierosy
analistas de
datos

Expertos del
dominio

comunicacion.

JUGAR EN EQUIPO
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La ciencia de datos exige la colaboracion de diversos perfiles

aprendizaje, comunidades y librerias

The Al community
building the future.
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Hugging Face

Es necesario garantizar el cumplimiento normativo y realizar tareas como:

MANTENERSE ACTUALIZADO (Y CRITICO)

@ Responsables

de negocio

Combina aprendizaje continuo con un criterio selectivo, aprovechando plataformas de

Reddit Data Science
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Not So Standard Deviations

SER ETICO

"@"‘ Evaluar A B Garantizar la @

L= sesgos explicabilidad ad
Proteger la C D Anticipar usos

privacidad indebidos @

(QUIERES PROFUNDIZAR EN ESTOS PRINCIPIOS?

GOBIERNO MINISTERIO

DE ESPANA

Y DE LA FUNCION PUBLICA

PARA LA TRANSFORMACION DIGITAL

Lee el decalogo completo aqui -~

\ v

SECRETARIA DE ESTADO
DE DIGITALIZACION
E INTELIGENCIA ARTIFICIAL

red.es
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